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Anotace

Prace se zabyva navrhem a realizaci systému pro automatizované algoritmické audity
doporucovacich feedli socidlnich siti. Teoretickd cast popisuje problémy spojené
s doporucovacimi algoritmy — dezinformace, psychologické dopady, selhani moderace obsahu
— a zasazuje je do kontextu evropské regulace DSA a jejich nedostatki pfi vymahani
transparentnosti platforem. Praktickd ¢ast pfedstavuje tfislozkovy systém: mobilniho agenta
ovladajiciho aplikaci Instagram Reels prostfednictvim knihovny UIAutomator2, prediktivniho
systému simulujictho chovani syntetickych uzivatelskych profili na zakladé analyzy

multimedialniho obsahu, a vizualiza¢niho nastroje implementovaného jako Jupyter notebook.

Klicova slova

algoritmicky audit, digitdlni legislativa (DSA), doporucovaci algoritmus, mobilni agent,

personalizace obsahu, sock-puppet

Annotation (or Summary)

This paper presents the design and implementation of a system for automated algorithmic
auditing of social media recommendation feeds. The theoretical section describes key issues
associated with recommendation algorithms — including disinformation, psychological effects,
and content moderation failures — and frames them within the European Digital Services Act
(DSA) regulatory framework, critically examining its shortcomings in enforcing platform
transparency. The practical section introduces a three-component system: a mobile agent
controlling the Instagram Reels application via the UlAutomator2 library, a predictive system
simulating synthetic user profile behaviour based on multimedia content analysis, and

a visualisation tool implemented as a Jupyter notebook.

Keywords

algorithmic audit, content personalization, Digital Services Act (DSA), mobile agent,

recommendation algorithm, sock-puppet
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1 Uvob

Socialni sit€¢ se za posledni desetileti proménily z komunika¢nich nastroji v jednu
z nejvlivnéjsich informacnich infrastruktur soucasnosti. Klicovou roli v této proméné sehraly
doporucovaci algoritmy — systémy, které rozhoduji o tom, jaky obsah uzivatel uvidi, v jakém
poradi a v jaké mife. Jejich vliv pfesahuje individudlni uzivatelskou zkuSenost a zasahuje do

oblasti vetfejného diskursu, duSevniho zdravi, politické komunikace i ochrany nezletilych.

Tato prace se zabyva algoritmickymi systémy socialnich siti z nékolika vzajemné provazanych
perspektiv. Teoretickd ¢ast nejprve popisuje dokumentované problémy spojené s uzivanim
socialnich siti a zasazuje je do kontextu psychologickych mechanismi, na nichZ jsou platformy
postaveny. Nasledn€ se vénuje evropskému regulacnimu ramci v podobé natizeni DSA, jeho
pozadavkiim na transparentnost algoritmt a tomu, jak platformy tyto pozadavky v praxi plni.
Samostatnou pozornost vénuje metodologickym pfistupiim k auditu algoritmii a kritické
analyze prvni vlny auditnich zprav, jejichz nedostatky poukazuji na strukturalni limity

stavajiciho dohledového ramce.

Prakticka ¢ast navazuje na tato zjiSténi a predstavuje tfislozkovy systém pro automatizované
algoritmické audity doporucovacich feedt. Prvni slozku tvoii mobilni agent, ktery na
telefonech s operacnim systémem Android autonomné ovldda aplikaci Instagram Reels
a simuluje pfirozené interakéni vzorce redlnych uzivateli. Druhou slozkou je prediktivni
systém, ktery rozhoduje o konkrétni interakci s videem na zakladé analyzy multimedialniho
obsahu videa, definované¢ho uzivatelského profilu a obecnych vzorcl chovani uZivatelt
v prostfedi doporucovacich feedl. Tteti sloZzkou je vizualizani nastroj v podobé Jupyter

notebooku ptevadéjici auditni data do interpretovatelnych grafi.



2 POUZITE TECHNOLOGIE

Jako hlavni programovaci jazyk pro vyvoj vSech tii klicovych slozek systému byl zvolen
Python, a to pfedevSim diky jeho rozsdhlému ekosystému knihoven pro automatizaci,
zpracovani multimédii a analyzu dat. Tato volba umoziuje efektivni integraci pokrocilych
nastrojii pro multimodalni analyzu obsahu a sémantickou interpretaci dat, pfiCemz ty
nejzasadnéjsi z nich jsou podrobnéji specifikovany v nésledujici sekci. Pro ucely spravy celého

ekosystému, konfiguraci auditnich scénafit a nasledny export dat do vizualiza¢niho néstroje

bylo vytvofeno uzivatelské rozhrani postavené na frameworku Next.js.

2.1 Knihovny

2.1.1 UlAutomator2

UIAutomator?2 je framework pro automatizované testovani uZivatelského rozhrani aplikaci na
platformé Android. Umoziuje simulovat interakce uzivatele s aplikaci — napftiklad klikani,
psani textu, scrollovdni nebo ovladdani systémovych prvkia. Na rozdil od nékterych jinych
testovacich nastroji dokaze UIAutomator2 pracovat i mimo samotnou testovanou aplikaci, coz
znamend, ze mize interagovat s celym systémem zafizeni (napi. notifikace, systémova
nastaveni apod.). Framework vyuziva identifikaci Ul prvki pomoci atributi, jako jsou text,
resource-id nebo class name, a umoziiuje tak pfesné cileni na konkrétni komponenty rozhrani.
Diky tomu je vhodny pro automatizaci end-to-end testli mobilnich aplikaci a zajiSténi jejich

spravné funk¢nosti z pohledu uzivatele.

2.1.2 Android Debug Bridge

ADB je oficidlni komunikacéi protokol vyvinuty spolecnosti Google pro interakci mezi
vyvojatskym prostiedim a zafizenim s operacnim systémem Android. Funguje na principu
client-server architektury, kdy ADB démon bézici na zafizeni komunikuje s klientem na
pracovni stanici prostfednictvim USB nebo TCP/IP. ADB poskytuje rozhrani pro pfistup
k systémovému shellu zatizeni, k souborovému systému, k logovacimu subsystému (logcat)
1 k automatizovanému ovladani UI vrstvy, na némz je postavena knihovna UlAutomator2.
V navrzeném systému ADB tvofi zdkladni komunika¢ni kanal mezi pracovni stanici, na niz je

spustén agent, a fyzickym mobilnim zafizenim, které simuluje realné¢ho uzivatele.



2.1.3 Pydantic

Pydantic je knihovna pro validaci dat a spravu nastaveni v jazyce Python, vyuZzivajici Python
type hints. Automaticky validuje a konvertuje vstupni data do definovanych datovych struktur,
pticemz poskytuje jasné chybové zpravy pti neshod¢. Pydantic je Gizce integrovana s FastAPI
a tvofi zéklad pro validaci API pozadavki a odpovédi, ¢imZ zajiStuje typovou bezpecnost

a automatickou generaci schémat.

2.1.4 yt-dlp

yt-dIp je open-source nastroj pro stahovani videi z vice nez 1000 podporovanych platforem,
vcetné YouTube, TikTok a Instagram. Piedstavuje aktivné udrzovany fork ptivodniho youtube-
dl s vylepSenou podporou modernich platforem a rychlejSimi aktualizacemi. Knihovna
umoznuje extrakci metadat, stahovani specifickych ¢asovych segmentl videa, volbu kvality
a formatu a poskytuje Python API pro programovou kontrolu. V prediktivnim systému slouzi

pro stahovani video obsahu k nasledné analyze bez nutnosti manuélniho zésahu.

2.1.5 OpenCV

OpenCYV (cv2) je open-source knihovna pro pocitacové vidéni a zpracovani obrazu, ptivodné
vyvinuta spolecnosti Intel. Poskytuje rozsdhlou sadu algoritmii pro detekci objekti,
rozpoznavani vzorl, segmentaci obrazu a praci s videem. V prediktivnim systému je vyuzivana
pro extrakci jednotlivych snimka (frames) z video soubort, coz umoziuje vizudlni analyzu

obsahu bez nutnosti zpracovavat celé video v redlném case.

2.1.6 ShazamAPI

ShazamAPI je neoficialni Python wrapper pro Shazam API, umozujici rozpoznavani hudby
z audio souborti. Knihovna dokaze identifikovat nazev skladby, interpreta a dal$i metadata na
zakladé audio otisku. V prediktivnim systému slouZi pro detekci znamé hudby ve video obsahu,
coz ptedstavuje jeden z klicovych faktorti ovlivitujicich uzivatelské rozhodovani pti konzumaci

kratkych videi.
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2.1.7 Pandas

Pandas je open-source knihovna urcena k analyze a manipulaci s daty. Poskytuje vykonné
datové struktury — predevS§im DataFrame a Series — které umoznuji efektivni praci
s tabulkovymi i1 ¢asovymi daty. Knihovna podporuje nacitani dat z riznych formati (CSV,
parquet, JSON, SQL aj.), jejich Cisténi, transformaci, agregaci a vizualizaci. pandas je navrZzena
s dirazem na vykon a flexibilitu a tvoti zdklad vétSiny datove analytickych pracovnich postupt

v ekosystému Pythonu.

2.1.8 NumPy

NumPy je open-source knihovna pro védecké vypocty. Jejim tstfednim prvkem je vykonné
n-rozmérné pole (ndarray), ktery umoziuje efektivni ukladani a operace s homogennimi daty.
Knihovna poskytuje rozsahlou sadu matematickych funkci pro linearni algebru, Fourierovu
transformaci a dal$i numerické operace. NumPy je optimalizovana pro vykon diky internimu

vyuziti jazyka C.

2.1.9 Matplotlib

Matplotlib je komplexni open-source knihovna pro tvorbu statickych, animovanych
1 interaktivnich vizualizaci. Jejim zakladnim rozhranim je modul pyplot, ktery poskytuje
intuitivni API inspirované prostiedim MATLAB. Knihovna podporuje Sirokou skalu typt grafti
— od zékladnich spojnicovych a sloupcovych grafi az po slozité viceosé a 3D vizualizace.
Matplotlib nabizi vysokou miru ptizptisobeni vystupu a podporuje export do mnoha formath

vcetné PNG, PDF ¢i SVG. Je uzce integrovana s knthovnami NumPy apandas.

2.1.10 Seaborn

Seaborn dalsi z knithoven pro vizualizaci dat, postavena nad knihovnou Matplotlib. Poskytuje
vysokouroviiové rozhrani pro tvorbu esteticky propracovanych grafli. Seaborn je navrzena pro
tésnou spolupraci s datovymi strukturami knihovny pandas a nabizi specializované typy grafti
pro explorativni analyzu dat — naptiklad tepelné mapy, houslové grafy, parové grafy aj. Soucasti
knihovny jsou také predpiipravend barevnd schémata a témata, ktera zajistuji konzistentni

a publikacné kvalitni vystup.
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2.1.11 FastAPI

FastAPI je webovy framework pro jazyk Python ur¢eny pro tvorbu vykonnych API rozhrani.
Vyuziva asynchronni vzor (ASGI) a pokrocilé typové anotace jazyka Python ve spojeni
s knihovnou Pydantic, ¢imz zajiStuje automatickou validaci vstupli, generovani OpenAPI
dokumentace a typovou bezpecnost komunikace. V navrZzeném systému tvoii FastAPI
backendovou vrstvu prediktivniho systému — konkrétné zptistupniuje vetrejny endpoint pro
vypocet doporucené uzivatelské interakce a interni endpointy pro autentizaci, spravu agent

a spravu auditovacich obdobi.

2.1.12 Next.js

Next.js je produkéni framework postaveny nad knihovnou React, uréeny pro tvorbu serverove
renderovanych i klientskych webovych aplikaci. V navrZzeném systému slouzi Next.js jako
frontendova vrstva administraéniho rozhrani prediktivniho systému; zajistuje uzivatelské
rozhrani pro vytvafeni a konfiguraci agenti, spravu auditovacich session a export

shromazdénych auditnich dat do vizualiza¢niho nastroje.
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3 TEORETICKA CAST

3.1 Problémy socialnich siti

V ramci EU vyuziva internet kazdy den 96 % mladych lidi ve véku 16-29 let a 84 % z nich se
aktivné ucastni socialnich siti. (European Commission 2025) Kazdd zté€chto platforem
deklaruje zavazné zasady komunitniho chovani — pfesto se uzivatelé pravidelné setkéavaji
s obsahem, ktery by dle zdsad nemél byt dostupny. Tato sekce popisuje, o jaky obsah se jedna
a pro€ k jeho vyskytu dochazi.

3.1.1 Dezinformace a manipulativni obsah

Nejrozsitenéjsi kategorii Skodlivého obsahu jsou dezinformace. Na tydenni bazi se
s dezinformacemi setkava 44,2 % adolescentl — vice neZ s jakoukoli jinou sledovanou kategorii
online hrozeb. (Lahti et al. 2024) Jejich prevalence neni nahodna: nepravdivé zpravy se Sifi na
Twitteru Sestkrat rychleji nez pravdivé a jsou o 70 % vice sdileny. Behem americkych voleb
2020 dosahoval falesny obsah na Facebooku Sestindsobné vys$siho poctu interakei oproti
faktickému obsahu. (Jalli 2024) Tento jev je systémovy — platformy jsou konstruovany tak, aby
maximalizovaly reakce uzivatelli, emociondln¢ nabity obsah (pravdivy i nepravdivy) pfirozené

generuje vice reakci.

Za zvlast nebezpecnou podkategorii lze povazovat politicky motivované dezinformace.
Napftiklad Setfeni organizace India Civil Watch International odhalilo, ze Meta schvalila
politické inzeraty obsahujici otevienou protimuslimskou nenavist, konspirace namifené proti
opozi¢nim politikiim a vyzvy k nasili — a to navzdory vetejné deklarované politice potirani

nenavistnych projevi. (Jalli 2024)
3.1.2 Obsah skodlivy pro duSevni zdravi

Samostatnou kategorii je obsah, jehoZ Skodlivost neni primarné spjata s nepravdivosti, ale
s psychologickym tUc¢inkem na ptijemce. Doporucovaci algoritmy mohou déti a adolescenty
postupné vystavovat nevhodnym ¢i Skodlivym materidlim; tento mechanismus je o to
zavadngéjsi, nebot’ platformy jsou navrzeny primarné pro dospélé uzivatele. (Joint Research

Centre 2025) Vyzkum zahrnujici pfiblizné 500 déti z celého svéta ukdzal, ze mladi uZivatelé
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sami popisuji platformy jako prostiedi, v némz algoritmy vytvareji tzv. ,kralici nory*

depresivniho, sebevrazedného nebo sebeposkozujiciho obsahu. (Goodman 2025)

Obsah vyvolavajici tlak na télesny vzhled je druhou nejcastéji kazdodenné vidanou hrozbou —
setkava se s nim denné 9,1 % adolescentt. (Lahti et al. 2024) Jde primarné€ o videa propagujici
nerealistické télesné idedly, nelegdlni obsah, diety nebo sebeposkozujici navyky v oblasti

stravovani, ktery platformy formaln¢ zakazuji, avSak jeho moderace je v praxi nekonzistentni.

Metaanalytické studie opakované potvrzuji asociaci mezi expozici vii¢i obsahu zaméfenému na
sebeposkozovani a zvySenym rizikem sebevrazedného chovani u mladych lidi, pficemz tento
efekt je vyraznéjsi u divek. (Agyapong-Opoku et al. 2025) Specifickym problémem je, Ze
doporucovaci systémy mohou tento typ obsahu algoritmicky zesilovat u pravé téch uzivatelu,

ktefi jsou nejvice zranitelni.

3.1.3 Selhani moderace jako systémovy problém

Existence vyse popsané¢ho obsahu neni diisledkem absence pravidel, ale jejich nedostate¢ného
vymahani. Platformy se pfi moderaci ve stale vétsi mife spoléhaji na automatizované systémy
strojového uceni, které nevyhnutelné generuji jak falesné pozitivni vysledky (pfijatelny obsah
je odstranén), tak faleSné negativni (zavadny obsah ziistane dostupny). (Agyapong-Opoku et al.
2025) Zprava Social Media Safety Index 2024 konstatuje pietrvavajici selhani hlavnich
platforem pfi potirani nenavistnych projevi a dezinformaci navzdory deklarovanym zasadam —
pficemz zaroven dochazi k neoprdvnénému mazani legitimniho obsahu marginalizovanych

skupin, jak ukazuje obrazek 1. (Kozyreva et al. 2022)
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Obrazek 1: Diagram rozhodovani o obsahu

Toto strukturdlni napéti mezi rozsahem moderace a jeji presnosti je jednim z Gstfednich
problémil, jimZz se vénuji nasledujici kapitoly — zejména v kontextu transparentnosti

doporucovacich algoritmi (3.5.1) a metodologickych ptistupt k jejich auditu (3.6.2).
3.2 Teoreticky popis fungovani algoritmu

Doporucovaci algoritmy jsou dnes zakladni infrastrukturou kazdé velké socidlni sit¢ — urcuji,
ktery obsah se uzivateli zobrazi, v jakém potadi a v jaké mife. Na technické urovni pracuji tyto
systémy zpravidla se tfemi zakladnimi pfistupy nebo jejich kombinaci. Kolaborativni filtrovani
(collaborative filtering) vychazi z podobnosti chovani uzivatelt navzajem: pokud dva uZzivatelé
v minulosti interagovali s podobnym obsahem, systém jednomu z nich doporuci obsah, ktery
zaujal toho druhého. Filtrovani na zdklad€ obsahu (content-based filtering) naopak analyzuje
vlastnosti samotného obsahu — tagy, délku videa, téma, format — a porovnava je s uzivatelskym
profilem sestavenym z jeho dosavadni aktivity. Moderni platformy jako TikTok nebo YouTube
kombinuji oba pfistupy do hybridnich modelt, které dopliiuji i kontextové signély: typ zafizeni,
denni dobu, geolokaci nebo aktualné trendujici obsah. (Zhou 2024) Kli¢ovou optimalizacni

proménnou téchto systému je engagement — Cas straveny sledovanim, pocet interakci, mira
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dokoukani videa. Algoritmus se uc¢i predikovat, jaky obsah maximalizuje tuto metriku, a tomu

pfizpisobuje doporuceni v redlném case.

Vysledkem je inherentni napéti mezi personalizaci a diverzitou obsahu. Cim piesnéji
algoritmus optimalizuje na prokazané preference uzivatele, tim vice se obsah jeho feedu zuzuje
kolem opakujicich se témat a formatl. Rozsahla obsahova analyza platforem ukézala, Ze hyper-
personalizace snizuje diverzitu zobrazovaného obsahu o pfiblizné tfetinu, pfi¢emz intenzivni
uzivatelé vykazuji vyraznou tematickou stagnaci — tedy situaci, kdy feed prestava pfinaSet nové
informacni podnéty. (Starke et al. 2025) Tento efekt je pifimym disledkem designu, nikoliv
vedlej$im produktem: systémy explicitné optimalizujici na engagement zpravidla diverzitu
oslabuji, zatimco systémy, které zahrnuji metriky rozmanitosti nebo prvky nahody, tento efekt

zmiriuji.

S tim Uzce souviseji pojmy filter bubble a echo chamber, které se v odborné i vetejné diskusi
pouzivaji k popisu situace, kdy uzivatel je algoritmicky izolovan od obsahu neodpovidajiciho
jeho stavajicim preferencim. Ackoliv oba terminy popisuji podobny jev informacni uzavienosti,
li$i se pivodem: filter bubble oznacuje uzavienost zptisobenou algoritmickym tfidénim bez
védomé volby uzivatele, zatimco echo chamber odkazuje spise na prostiedi aktivné formované
uzivatelem samotnym — sledovanymi Gcty, socidlnimi sitémi a zdmérnou volbou zdrojii. (Ross

Arguedas et al. 2022)

Empiricka literatura na ob& hypotézy pohlizi opatrné: piehledova studie Reuters Institute uvadi,
Ze naprosta vétSina empirickych vyzkumi nenalezla algoritmicky zplsobenou informacéni
uzavienost v takové mife, jakou naznacuje verejna debata, a ze uzivatelé v praiméru konzumuji

informaéné rozmanitéjsi obsah prostfednictvim socidlnich siti nez skrze tradi¢néjsi offline

kanaly. (Ross Arguedas et al. 2022)

Systematicka recenze zaméfena na mladé uzivatele z roku 2025 naopak potvrzuje, ze
algoritmické systémy strukturdln€ zesiluji ideologickou homogenitu a omezuji diverzitu
pohledii — a upozornuje na to, ze efekt zavisi vyrazné na designu konkrétni platformy a na miie
digitalni gramotnosti uzivatele. (Starke et al. 2025) Spor o rozsah téchto jevil zlstava
v akademické obci otevieny; co se vSak ukazuje jako nesporné, je to, ze doporucovaci systémy
jsou dostatetn¢ vykonné na to, aby informacni prostiedi jednotlivce formovaly — a ze

transparentnost jejich nastaveni je pro posouzeni tohoto vlivu nezbytna.
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3.3 Psychologické aspekty uzivani a rizika algoritmi

Aby bylo mozné porozumét tomu, pro¢ je transparentnost algoritmil tak zésadni, je tfeba
pochopit mechanismy, které uzivatele na platformach udrzuji — a co se stane, kdyz jsou tyto

mechanismy zneuZzity.

Vyzkum zaméteny na TikTok prokazal, ze uzivatel, ktery zane interagovat s ur€itym typem
extremistického obsahu, muize byt algoritmem nasmérovan do vyrazné radikalnéjsiho
informacniho prostfedi v priabehu pouhych dvou hodin konzumace — a to i v pfipadé, ze dany
obsah formalné porusuje pravidla platformy. (Shin a Jitkajornwanich 2024) Studie z roku 2024
zamétend na volby v Rumunsku ukazala, Ze doporucovaci algoritmus TikToku, podporovany
sitémi neautentickych uctl, vyrazné posilil viditelnost marginalniho extremistického kandidata.
(Solarova et al. 2026) Akademici v oblasti politické védy upozornuji, Ze algoritmy ptispivaji
k polarizaci skrze mechanismus zesilovani emocionalné nabité a délici komunikace, protoZe ta

generuje vySsi engagement nez obsah neutralni. (Wang a Wang 2025)

Netransparentnost pritom vytvaii strukturdlni mocenskou asymetrii: platforma disponuje
kompletnim obrazem o dopadu svych systémt, zatimco uzivatelé, reguldtoii i vyzkumnici jsou
odkéazani na nepiimé metody pozorovani. Tato asymetrie je zvlasté rizikova v kontextu voleb,
informacnich operaci a cileni zranitelnych skupin. Jak poznamenal vyzkum publikovany
v Casopise Perspectives on Psychological Science, algoritmické mechanismy a socidlni
hybatele vytvareji zpétnovazebni smycku, v niz je jejich vzajemny vliv prakticky neoddélitelny

— a tedy obtizn¢ méfitelny bez ptistupu k internim datim platformy. (De et al. 2025)
3.4 Prevence a legislativy (DSA)

Reakci Evropské unie na problémy popsané v predchozi kapitole je zejména natizeni
o digitalnich sluzbach — Digital Services Act (DSA), které pfedstavuje dosud nejambicidznéjsi
pokus o systémovou regulaci online platforem. DSA si klade za cil ukonéit éru, v niz si
technologické spolecnosti regulovaly samy sebe — stanovovaly vlastni pravidla pro moderaci
obsahu a vydavaly transparentni zpravy o svém boji s dezinformacemi, které bylo prakticky

nemozné pro tieti strany ovétit. (European Parliament 2024)
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Vznik, struktura a pravni ramec DSA

DSA byl podepsan do zdkona dne 19. tijna 2022 a vstoupil v platnost 16. listopadu 2022;
nafizeni bylo pfijato Evropskym parlamentem 539 hlasy pro, 54 proti a se 30 zdrZenim se
hlasovani. (Parliament 2024) Dne 25. srpna 2023 zacal DSA platit pro tzv. Very Large Online
Platforms (VLOPs) a Very Large Online Search Engines (VLOSEs) a od 17. Uinora 2024 se

jeho ustanoveni rozsifila na vSechny ostatni poskytovatele online sluzeb v EU. (EU 2025)

DSA uplatituje proporcionalni ptistup — povinnosti jsou umérné velikosti a dopadu platformy.
Nejvétsi online platformy, tedy ty s vice nez 45 miliony mési¢nich uzivateli v EU, nesou
nejvyssi odpoveédnost a nejrozsahlejsi povinnosti, zatimco mikropodnikiim a malym firmam
jsou pozadavky zmirnény. (European Parliament 2026) Jde o rozsahlé natizeni obsahujici 93
¢lanki a 156 recitald s Sirokym dosahem — plati i pro platformy se sidlem mimo EU, pokud

nabizeji sluzby uzivatelim na uzemi EU. (Navea 2024)

3.4.1 Vymahani a sankce

Vymahani DSA je sdileno mezi Evropskou komisi a ndrodnimi organy. Komise je vyhradné
pfislusnd pro dohled nad nejvétSimi platformami, zatimco narodni organy — tzv. Digital
Services Coordinators (DSC) — dohliZzeji na mensi poskytovatele ve svém clenském staté.
(European Commission 2025)- Za nedodrzeni povinnosti mohou platformam hrozit pokuty az
do vySe 6 % jejich celosvétového rocniho obratu. (Vcard 2024) Tento mechanismus byl v praxi
jiz aktivovan: platformé X byla uloZena pokuta 45 milionit EUR za nesoulad jejiho reklamniho

repozitafe s pozadavky DSA. (European Parliament 2026)

DSA zavadi celou sadu konkrétnich nastroji zaméfenych na ochranu uzivateld, z nichz

nejvyznamnéj$i se tykaji transparentnosti, moderace obsahu a ochrany zranitelnych skupin.

3.4.2 Transparentnost doporucovacich systémii a reklamy

DSA wuklada provozovatelim online platforem povinnost zajistit vétSi transparentnost
a kontrolu nad obsahem, ktery se zobrazuje v uzivatelskych feedech. Uzivatelé tak mohou
zjistit, na jakém zéklad¢ platformy obsah setazuji, a maji pravo odmitnout personalizovana
doporuceni — VLOPs musi nabidnout moznost vypnout personalizovany obsah. Tato povinnost

pfimo reaguje na netransparentnost algoritmického doporucovani.
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3.4.3 Pravo na odvolini a mimosoudni FeSeni sporu

Platformy jsou nové povinny uzivatelim zdivodnit kazdé rozhodnuti o moderaci a umoznit
jeho napadeni. Od roku 2024 uzivatel¢ v EU podali prostfednictvim internich mechanismu
platforem vice nez 165 milionli odvolani proti modera¢nim rozhodnutim VLOPs a VLOSEs,
pficemz témét 30 % znich vedlo ke zméné rozhodnuti. V prvni poloviné roku 2025
mimosoudni orgdny ptfezkoumaly ptes 1 800 sporl tykajicich se obsahu na Facebooku,
Instagramu a TikToku a v 52 % uzavienych ptipadii rozhodnuti platformy zrusily. (European

Parliament 2026)
3.4.4 Ochrana nezletilych jako priorita DSA

Zvlastni pozornost vénuje DSA ochrané déti a mladistvych, ktefi jsou, jak bylo popsano
v kapitole 3.1, viici skodlivému obsahu nejzranitelnéjsi skupinou. Pokyny Komise k ochrané
nezletilych pod c¢lankem 28 DSA se vztahuji na jakoukoliv sluzbu, kterd je nezletilymi
vyuzivana nebo u niz lze jejich vyuzivani predpokladat — nestaci tedy, aby platforma formalné
deklarovala, ze je ur¢ena pouze dospélym, pokud k ni maji mladi uzivatelé fakticky ptistup.

(CADE Project 2025)
3.4.5 Ovérovani véku

Jednim z nejdiskutovanéjSich néstrojii je povinnost ovéfovani veéku. Komise pfipravuje
technické feSeni respektujici soukromi uzivatelii, které by umoznilo potvrdit vék bez sdileni
dalsich osobnich udaji; toto feseni je v soucasné dobé v pilotni fazi a je testovano ve spolupraci
s Clenskymi staty, platformami a koncovymi uzivateli. (European Parliament 2026) Komise
pfitom navrhuje vrstveny pfistup: platformy s vysokym rizikem by mély implementovat
plnohodnotné ovérovani véku, platformy se sttednim rizikem odhad véku a platformy s nizkym

eey

rizikem nemusi pfijimat Zadna vékovéa opatieni. (Allen 2025; Parliament 2024)
3.4.6 Safety-by-design a doporucovaci systémy pro nezletilé

Platformy jsou povinny zajistit, aby doporucovaci systémy nevystavovaly nezletilé Skodlivému
nebo nelegalnimu obsahu. Nezletili musi mit moznost resetovat sviij feed, upravit obsahové
preference a porozumét tomu, proc€ je jim konkrétni obsah doporucovan; jako vychozi nastaveni

musi byt dostupna moznost doporu¢ovani nezalozena na profilovani. (Hogan Lovells 2025)
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Evropskéa komise v roce 2024 zah4jila Setfeni proti Facebooku a Instagramu pro podezieni
z nedodrzovani pravidel DSA v oblasti ochrany nezletilych — konkrétn¢ zkouma, zda funkce
a algoritmy téchto platforem nepodporuji ndvykové chovani u déti a nevtahuji je do tzv. rabbit-

hole efektu. (European Commission 2025)

3.5 Jak socialni sité plni/neplni legislativni pozadavky

Prestoze DSA stanovuje rozsahly rdmec povinnosti, jeho prakticka implementace odhaluje
zasadni mezery mezi deklarovanou a skuteCnou transparentnosti platforem. Klicovym
problémem neni absence pravidel, ale to, ze platformy voli jejich minimalisticky vyklad

a zastavaji vici regulatorim 1 uzivatelim do zna¢né miry neprihledné.
3.5.1 Transparentnost doporucovacich algoritmi v praxi

DSA v ¢lancich 27 a 38 uklada platformam povinnost vysvétlovat uzivatelim, na jakém zaklad¢
jim je obsah doporucovédn, a nabidnout alternativu bez personalizace. Analyza prvnich
auditorskych zprav z roku 2024 nicméné ukazuje, ze platformy zvolily uzky vyklad téchto
ustanoveni. Aplikace ¢lanku 27 se dosud omezila pouze na plnéni pozadavku na vysvétleni pro
uzivatele, zatimco platformy v naprosté vétSin€ ptipadt neimplementovaly ndstroje skutecné
uzivatelské kontroly — tento pfistup lze oznacit jako ,,minimalisticky", nebot’ odpovida spise

tomu, co je psano, nez kontextu a pojeti natfizeni. (DSA Observatory 2024)

Zaroven se ukazuje, Ze vysvétleni poskytovand samotnymi platformami jsou nespolehliva.
TikTok naptiklad pfifadil odivodnéni ,,okomentoval jsi podobna videa" ke 34 % videi
zobrazenych uc¢tim, které na platformé dosud zadny komentatr nezanechaly. (Solarova et al.

2026)

Problém transparentnosti se projevuje 1 na Urovni povinnych zprav. Vyzkum DSA
Transparency Database odhalil, Ze témét 90 % moderacnich odvodnéni spadd do vagni
kategorie ,,rozsah platformové sluzby", aniz by poskytovalo jakékoli konkrétni informace
o skute¢ném davodu zasahu. (Roy 2025) Jednotlivé platformy si navic vytvotily vlastni
kategorizaci obsahu, takze zpradvy jsou vzajemné obtizné¢ srovnatelné. (Ohnesorge 2025)
Analytici shrnuji situaci tak, Ze platformam se dafi prostfednictvim databaze demonstrovat

formalni soulad, 1 kdyz v praxi mize byt jejich transparentnost nedostate¢na. (Roy 2025)
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3.5.2 Problémy, které sociilni sité aktivné neresi

Nad ramec nedostatecné transparentnosti existuji oblasti, které platformy nefe$i ani pfi
védomém porusovani vlastnich zasad. Evropska komise v roce 2024 zahdjila formalni fizeni
proti Facebooku, Instagramu a TikToku mj. pro poruseni pravidel transparentnosti algoritmt
a ochrany nezletilych. (Iyer 2025) V prosinci 2025 byl platformé X uloZena pokuta 120 miliona
EUR za porusSeni transparentnich povinnosti v oblasti reklamy a designu rozhrani. (MediaLaws

2025)

Klicovym strukturdlnim problémem, ktery DSA sam o sobé& nefeSi, je skuteCnost, Ze
doporucovaci algoritmy jsou pro vn¢jsi pozorovatele prakticky neprozkoumatelnymi systémy.
Interni dokumenty zvetfejnéné whistleblowerkou Frances Haugenovou v roce 2021 odhalily, ze
doporucovaci systém sluzby Meta zamérné zesiloval polarizujici a Skodlivy obsah proto, aby
maximalizoval engagement uzivatelli. Podobné obavy byly vzneseny v souvislosti s algorit-
mem socialni sit€¢ TikTok a jeji For You Page, u niz bylo prokdzéano, Ze zranitelnym uzivatelim
zaCal doporucovat obsah spojeny s poruchami pifijmu potravy béhem nékolika minut od

vytvoreni uctu. (Solarova et al. 2026)

3.6 Auditovani algoritmii: metodologie, stav a nedostatky

3.6.1 Algoritmické auditovani jako mozné feSeni

Tradi¢ni auditni metodiky vyvinuté pro oblast finanéniho vykaznictvi nejsou pro hodnoceni
algoritmického chovéani dostatené — neumoziuji zachytit dynamicnost, kontext a socialni

dopady doporucovacich systémt.

Vyzkumnici proto upozoriiuji na potiebu specializovanych piistupt k auditu Al systémd, které
kombinuji technické, pravni i spolecenskovédni metody. (Ojewale et al. 2025) Algoritmické
auditovani — tedy systematické testovani, hodnoceni a dokumentaci chovani algoritmickych
systémi — predstavuje oblast, kterd by mohla zaplnit tuto mezeru: umoznila by reguldtorim,
vyzkumniklim i obCanské spole¢nosti nezavisle ovérovat, zda doporucovaci systémy platforem

skute¢n¢ odpovidaji jejich deklarovanym zasaddm i pozadavkim DSA.
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3.6.2 Metodologické pristupy k auditu algoritmi

Aby bylo mozné posoudit, zda algoritmy socialnich siti funguji v souladu s deklarovanymi
pravidly 1 pravnimi pozadavky, vyvinula védecka komunita a regulacni organy nékolik odlis-
nych metodologickych pfistupi. Kazdy z nich nabizi jiny pohled na chovani systémd, které jsou

z podstaty neprithledné — a kazdy s sebou nese vlastni omezeni.

Nejstar§im a nejjednodu$sim néstrojem je scraping, tedy automatizované stahovani vetejné
dostupnych dat pifimo z rozhrani platformy. UmozZnuje popisnou analyzu obsahu a zékladni
korela¢ni studie, je vSak citlivy na zmény v designu platformy a obtizné zachycuje
personalizované chovani algoritmi, nebot’ vysledky se pro kazdého uzivatele 1isi. (Shin a

Jitkajornwanich 2024)

Sofistikovanéj$im nastrojem je API audit, pti némz vyzkumnici pfistupuji k datim ptes
programovaci rozhrani, kterd platforma zptistuptiuje. Oproti scrapingu umoznuje strukturova-
néjsi a opakované proveditelny sbér dat vhodny ke komparativnim studiim. Zasadni nevyhodou
v8ak je, ze platforma sama kontroluje, jaka data pfes API poskytuje, a miize tudiz selektivné
omezit pfistup k tém nejcitlivéj§im — nebo API po zahdjeni vyzkumu uzaviit. Dobrym
prikladem je Twitter/X, ktery v roce 2023 drasticky omezil ptistup k vyzkumné API, ¢imz
zablokoval desitky dlouhodobych vyzkumnych projektt. (Ada Lovelace Institute 2021)

Nejrozsifen¢jsim metodologickym nastrojem pro studium algoritmické personalizace je tzv.
sock-puppet audit. Vyzkumnici vytvareji sady automatizovanych faleSnych ucétd —
Lloutkovych uzivateli® — s pfesné definovanymi profily a sleduji, jak algoritmus na jejich
chovani reaguje. Metodologii sock-puppet auditu zndzorfiuje obrazek 2. (Srba et al. 2025)
Kli¢ovou vyhodou je kontrolovatelnost: proménné jako veék uctu, sledované zdroje, politicka
orientace nebo typ konzumovaného obsahu Ize pfesné nastavit, zatimco u skutecnych uzivatelt
by tyto faktory nebyly mozné oddélit. Vyzkum z konference FAccT 2025 nasadil 120 sock-
puppet UCth na platformé X rozdé€lenych do ¢tyt skupin podle politické orientace a
zdokumentoval, ze algoritmus platformy systematicky zesiluje obsah odpovidajici politickému
pfesvédceni uzivatele a nové ucty (bez sledovanych profilit) vykazuji jako vychozi stav

pravicové zkresleni doporuceni. (Ye et al. 2025)
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Obrazek 2: Metodologie sock-puppet auditu

Sock-puppet audity maji v§ak zasadni metodologické omezeni: automatizovani agenti nemohou
pIn€ napodobit lidské chovani, protoze neklikaji spontanné, nepfesouvaji kurzor nepravidelné
ani nereaguji na socialni kontext. Vysledky citlivé zavisi také na zdanlivé technickych
rozhodnutich — poctu sledovanych uétt, délce relace nebo zplisobu segmentace uzivatelti — pti-
¢emz ruzné volby téchto parametri mohou vést k odlisnym zévértim. (Bouchaud a Ramaciotti
2024) Mén¢ diskutovanou otazkou je také pravni rdmec: sock-puppet audity zpravidla porusuji
podminky pouZziti platformy, i kdyZ v Evropé 1 USA byvaji pro vyzkumné — nekomer¢ni — ticely
zpravidla tolerovany. (Ada Lovelace Institute 2021)

Nejnovéji se prosazuje koncept model-based auditing, ktery namisto piimé interakce
s platformou vytvati jeji zjednodusenou simulaci, na niz Ize testovat algoritmické hypotézy.
Tento pfistup je nezavisly na platformé a snaze reprodukovatelny, zatim vsak ziistava ve fazi

vyzkumné propozice. (Srba et al. 2025)
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3.6.3 Dosavadni audity: co bylo provéreno a co ziistava stranou

Prvni povinna vina auditt dle ¢lanku 37 DSA probéhla ve ctvrtém Ctvrtleti roku 2024. Zpravy
pokryvajici YouTube, Facebook, Instagram a TikTok zpracovaly prevazné firmy Velké ctytky
—EY, KPMQG, Deloitte a Holistic Al. (Ada Lovelace Institute 2021) Audit se zamé&fil primarné
na proceduralni soulad: zda platforma disponuje internimi procesy pro hodnoceni systémovych
rizik, zda ma dokumentovdny mechanismy moderace a zda spliiuje formalni pozadavky
transparentnosti vii¢i uzivateliim. Ve vSech téchto oblastech platformy dosahly primérné shody
ptesahujici 85 %, pficemz kazda z nich nicméné obdrZela celkové negativni hodnoceni kvili

nesplnéni ¢asti povinnosti. (Tech Policy Press 2024)

Vyraznéjsiho pokryti se dostalo transparentnosti reklamnich archivili, kde DSA stanovuje jasné
a technicky ovéfitelné pozadavky, a zakladnim mechanismiim pro podévani stiznosti ze strany
uzivatelti. Naopak hlubSimu provéteni se systematicky vyhybala oblast fungovani doporuco-
vacich algoritmii jako takovych — tedy otdzka, zda algoritmy skutecné funguji tak, jak je
platforma popisuje, a zda jsou jejich vystupy v souladu s deklarovanymi zdsadami ochrany

uzivateltl. (Solarova et al. 2026)

Zvlastni pozornost si zaslouzi analyza DSA Transparency Database, kterd sleduje hlaseni
o moderacnich rozhodnutich od zahéjeni provozu v zati 2023. Vyzkumnici, ktefi analyzovali
prvnich sto dni databaze, odhalili zavazné vnitini rozpornosti: u platformy X (Twitter) se
v interni transparentni zpravé platforma hlasi k rozsdhlému vyuzivani automatizovanych
systému strojového uceni, pficemz v samotné databdzi za sledované obdobi nevykazala ani
jedno castecné automatizované rozhodnuti. U TikToku dosahoval rozdil mezi podilem
automaticky odstranéného obsahu v transparentni zpravée a v databazi pres SOprocentnich bodu.
(Trujillo et al. 2025) Tento rozdil neni ndhodnou chybou — je strukturdlnim rysem systému,

jehoz vystupy vychézeji z dat dodavanych samotnou auditovanou stranou.
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3.6.4 Nedostatky: nejednotnost, definice a problém metodologické standardizace

Vyzkum publikovany v roce 2026 zaméteny specificky na prvni vinu DSA audith identifikuje
nekolik vzajemné propojenych selhani, kterd z auditii v jejich nyné&jsi podobé ¢ini nedostatecny

nastroj pro posouzeni skutecného algoritmického chovani. (Solarova et al. 2026)

Prvnim problémem je absence zavaznych definic kli¢ovych pojmii. DSA uklada platformam,
a srozumitelnym jazykem" — ale ani jeden z téchto termint neni v regulaci precizn¢ vymezen.
Platformy 1 auditofi si proto vytvaieji vlastni interpretace a méfitka. (Solarova et al. 2026)
Vysledkem je, Ze zpravy jsou navzajem nesrovnatelné: kazda platforma si zvolila jiny ramec,
jiné kategorie a jiné metriky, takze neexistuje zdklad pro meziplatformni srovnani. Analyza
transparentnich zprav sedmi VLOPs za rok 2024 ukézala, ze kazda platforma si vytvofila vlastni
sadu kategorii pro klasifikaci protipravniho obsahu — formaln€ odvozenych od evropského

préava, ale fakticky nesourodych a vzajemné neslucitelnych. (Ohnesorge 2025)

Druhym selhdnim je metodologicka mélkost. Auditofi ptfistupuji k algoritmickym systémim
s nastroji, které byly navrzeny pro finan¢ni vykaznictvi a IT kontroly statickych systémi.
Doporucovaci algoritmy jsou vSak dynamické, kontextové zavislé a neustale se ménici — a to
zpusobem, ktery tradi¢ni auditni pfistupy nejsou schopny zachytit. EY ve svych zpravach
vyslovné uvedla, ze nevyjadfuje zadny nazor, zavér ani jistotu ohledné néavrhu, provozu
a monitoringu algoritmickych systémi — ¢imz de facto rezignovala na vécné provéieni
algoritmtl jako takovych. Podobné zminky se objevuji i v auditech KPMG a Deloitte. DSA
Observatory toto oznacilo jako ,bilou vlajku" — auditor se formaln¢ dovolava technické

nemoznosti jako divodu k vyhnuti se auditni odpovédnosti. (DSA Observatory 2024)

Tretim problémem je ¢asova nestalost auditovanych systémi. Vyzkum zaméteny na funkce
TikToku zdokumentoval, Ze rozhrani dostupna v dob¢ vyzkumu zmizela jesté pred dokon¢enim
studie. (Solarova et al. 2026) Tradi¢ni auditni logika ptedpoklada, Ze shoda potvrzend v daném
okamziku zastava platna do piiStiho auditu — u algoritmi trénovanych kontinualné na novych
datech to neplati: systém mutiZze byt v souladu v dob¢ auditu a tyden poté nikoli, aniz by kdokoli

cokoli védomeé zmeénil.

Ctvrtym a moznd nejzasadng$Sim nedostatkem je informacni asymetrie. Auditofi

z poradenskych firem sice maji piistup k internim datiim platforem — na rozdil od nezavislych
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vyzkumnik —, ale tento pfistup probiha v podminkach nastavenych samotnou platformou, bez
prava na zvetejnéni citlivych zjisténi a bez moznosti srovnani s jinymi platformami. (Srba et al.
2025) Vyzkumnici operujici ve vetfejném akademickém prostoru jsou naopak odkazani na
nepiimé metody (sock-puppeting, scraping, API analyzu) a vysledky, jichz dosahuji, jsou
platforma schopna zpochybnit odkazem na to, Ze studie nevychazi z internich dat. Clanek 40
DSA, ktery by mohl tuto asymetrii fesit zpfistupnénim dat pro akreditované vyzkumniky, ziistal
k roku 2025 z velké casti nevyuzit — implementace jeho provadécich predpisti se protahuje

a pristup k datim je zatim vyjimkou, nikoliv pravidlem. (Krafft et al. 2024)

Vysledkem je stav, kdy regulace algoritmt existuje, auditni povinnost existuje, ale schopnost
auditi zachytit skutecné chovani algoritmil zstava vyrazné omezend. Bez standardizovanych
definic, bez metodologické shody a bez strukturovaného ptistupu vyzkumnikd k datim
platforem nelze spolehlivé urcit ani to, co by ,,spravné fungujici" algoritmus mél vlastné délat

— a tudiz ani to, kdy selhal.

Toto zjisténi pfirozené vyvolava otazku, co by skutecné efektivni regulace algoritmi
vyzadovala. Odpovéd neni jednoznacna: piilis striktni nebo technicky nepfimérené pozadavky
mohou pfinést vlastni rizika — od zdsahi do svobody projevu po vytvofeni neunosné

administrativni zatéze pro mensi platformy.
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4 CILE PRACE

Hlavnim cilem této prace je navrhnout a realizovat vzorovy systém pro automatizované
algoritmické audity doporucovacich feedu socidlnich siti (konkrétni provedeni pro platformu
Instagram Reels), ktery pfekonavéd metodologické nedostatky identifikované v dosavadni
auditni praxi — zejména absenci standardizace a nesrovnatelnost vysledkti mezi platformami.
Aby bylo tohoto cile dosazeno, je prace rozdélena do tifi vzdjemné provazanych ¢ésti: navrh
mobilniho agenta schopného autonomné interagovat s prostiedim aplikace Instagram (Remote
Control = RC), navrh systému simulujiciho rozhodovani syntetickych uZivatelskych profili
(Decisions Maker System = DMS) a navrh systému pro vizualizaci a interpretaci vyslednych
auditnich dat (Visualization Tool (VT). Schéma kompletni myslenky auditu je znazornéno

obrazkem 3.

Diky architektuie systému je uzptisobeni pro jinou socialni sit’ jiz relativné jednoduché, je tfeba
pouze pozménit logiku hierarchie Remote Control systému (pii zachovani vlastnosti vzoru).
Ostatni moduly systému mohou ziistat zachovany. Stejné tak pokud se v pribéhu vyzkumu
doporucovacich algoritmii (pomoci tohoto néstroje) ustali metriky pro hodnoceni experimenti
a zpusoby jejich zobrazovani, je mozné je vyuzivat i pro dalsi socidlni sit¢ a postupné zavést

standardizaci téchto metrik.
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5 REALIZACE

V ramci realizace byly tkoly vSech autorl rozdéleny na jiz zminéné subsystémy. Zde uvadime

kompletni schéma systému, o jednotlivych ¢astech informujeme dale.
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Obrazek 3: Schéma celého systému pro auditovani
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5.1 Remote control (RC)

Hlavnim ukolem subsystému Remote Control je autonomné ovladat fyzicka zarizeni s OS
Android a vérohodné na nich simulovat chovani realného uzivatele aplikaci Instagram Reels a
TikTok. Komer¢ni socidlni platformy nenabizeji vefejné API pro auditni ucely, takze piistup
k feedu 1 k metadatim jednotlivych videi je mozny pouze pies vrstvu uzivatelského rozhrani
mobilni aplikace, doplnénou o privilegovany piistup k privatnimu tlozisti a paméti aplikace,

ktery vyZaduje rootnuté zatizeni.

Sekundarnim pozadavkem je odolnost proti mechanismim platforem pro detekci
syntetickych cti: simulované interakce museji byt ¢asové nepravidelné, ovladaci gesta
variabilni a v rdmci jedné fyzické instance zafizeni nesméji korelovat tak, aby umoznily detekci
automatizace. Nesplnéni tohoto pozadavku nevede pouze k blokaci t¢tu, ale potencidlné k vy-
staveni uctu pozménénému doporuovacimu modelu, coz by zcela zdiskreditovalo vysledky

auditu.

5.2 Realizace RC

Remote control je realizovan jako sada Python skriptl spusténych na pracovni stanici
(notebooku), kterd prosttednictvim protokolu Android Debug Bridge (ADB) a knihovny
Ulautomator2 ovladd nékolik souCasné pfipojenych android zafizeni. Ta jsou fyzicky
pfipojena pies aktivni USB hub, ktery umoziuje paralelni provoz vice zatizeni. Kazdé zatizeni
je vramci RC adresovano svym sériovym ¢islem, které admin pied auditem ovéti a zapiSe ho
do JSON souboru. Podle tohoto unikatniho ¢isla se definuje chovani zatizeni v ramci auditniho
scénare. Jedno zafizeni tak mlZze mit v oblibé napt. politickd videa, druhé potom obsah se

zvitaty.

Pro ziskani privilegovaného piistupu k vnitinimu stavu aplikaci byla zafizeni rootovana
nastrojem Magisk. Ten vyuziva tzv. systemless pfistup — rootovaci vrstva je aplikovana pouze
do boot oblasti zafizeni, aniz by byla naruSena hlavni systémova oblast. Takovy pfistup
zajistuje, ze rootnuté zatfizeni projde 1 u aplikaci s vyssi citlivosti na integritu systému, mezi
které patii naptiklad Instagram. Po fyzickém propojeni a inicializaci ADB spojeni skript piecte
tfidici JSON, navrzenym zpusobem si od Decisions Maker Systemu (DMS) vyzada unikatni

video ID, kterym budou autentizovany vSechny nasledné pozadavky, a spusti na cilovém
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zatizeni odpovidajici aplikaci (Instagram Reels nebo TikTok). Po jejim nastartovani otevie

aplikaci v prostfedi kratkych videi, simula¢ni smycka za¢ne od prvniho zobrazeného videa.

Kli¢ovou &asti smycky je extrakce metadat zobrazeného videa. Céast metadat (popisek,
hashtagy, viditelné engagement metriky, autor) se ziskava z Ul vrstvy pfes UIAutomator2,
ktery nad pohledovou hierarchii aplikace umozituje dotazy podle resource-id, class, ¢i
textového obsahu prvki. Stabilni identifikator videa (video ID) v UI dostupny neni, a protoze
slouzi jako primarni kli¢ pro zdpisu do logh a navazujici analyzu, je to komplikace.
Mechanismus jeho extrakce prosel béhem vyvoje zdsadni revizi, kterd ilustruje povahu

inzenyrskych kompromist pfi auditu uzavienych platforem.

Plvodni implementace video ID ziskédvala dotazem do interni SQLite databaze aplikace, v niz
si Instagram lokaln¢ cachuje metadata zobrazovanych ptispévki. Tato strategie se ukazala jako
nedostate¢né spolehliva: aplikace nezapisuje zdznamy do SQLite v okamziku zobrazeni videa,
ale davkove, v clusterech v ramci synchroniza¢nich cykli. ID pravé zobrazeného videa tak
v databazi typicky chybi pfesné v ten okamzik, kdy ho RC potiebuje, a velka cast datovych

bodu by se ve vysledné stop¢ auditu ztratila.

z perzistentniho uloZisté, nybrz pfimo z paméti RAM béziciho procesu aplikace prostednic-
tvim rozhrani /proc/<pid>/mem dostupného pouze v rootovaném prostiedi. V okamziku
zobrazeni videa je ID v paméti vzdy pfitomno, ¢imz bylo dosazeno téméf stoprocentni
zachycenosti datovych bodl. Cenou za toto zlepSeni je vyssi vazba implementace na konkrétni
verzi cilové aplikace — pamétové rozloZeni relevantnich objektd se méni pifi kazdé veétsi

aktualizaci a vyzZaduje revalidaci.

Extrahovand metadata RC serializuje a odesle jako HTTP pozadavek na endpoint DMS.
Odpovéd DMS specifikuje konkrétni akei nebo sekvenci akci, kterou ma RC vykonat (piehrat
celé video, lajknout, sdilet, piejit dal, oteviit komentaie, doplnit komentar). RC tuto specifikaci
prevadina fyzicka Ul gesta s nepravidelnymi ¢asovymi rozestupy a se zakiivenymi trajektorie-
mi swipl — cesta prstu po obrazovce neni piimka, ale kiivka s drobnymi Sumovymi odchylkami,
coz odpovida béznému lidskému ovladani dotykového zatizeni. Mezi gesty jsou navic vkladany
nahodné prodlevy odpovidajici typickému lidskému kolisani pozornosti. Komunikaci a
fotografii spuSténého systému znazorfiuji obrazky 4 a 5.
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Obrazek 4: Schéma zapojeni RC + komunikace s DMS

Obrazek 5: Fotografie spusténého systému, videa jsou promitana na obrazovku pocitace
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Vzhledem k tomu, Ze uZivatelska rozhrani jednotlivych platforem se zasadné lisi, byly
vyvinuty dva platformové specifické skripty — jeden pro Instagram Reels (primarni cil auditu)
a druhy pro TikTok. Skripty sdileji spole¢nou kostru (inicializace session, komunikace s DMS,
logovani provedenych akci), ale 1isi se v selektorech UI prvki, navigacni logice a ve zptisobu
lokalizace video ID v paméti procesu, nebot’ kazda aplikace ma vlastni strukturu pohledové
hierarchie i vlastni vnitini datové struktury. Tato architektura zaroven znamend, ze systém je
nutné pribézné udrzovat: kazda vétsi aktualizace cilové aplikace, ktera méni strukturu Ul nebo
pamétové rozlozeni, vyzaduje revizi a aktualizaci ptislusného skriptu. Tato udrzba spolu
s revalidaci pamétového rozlozeni po aktualizacich aplikaci piedstavuje jeden z hlavnich

dlouhodobych implementacnich nakladu systému.

Kazda vykonana akce je spole¢né¢ s metadaty videa logovéana lokéaln€ i odeslana zpét na stranu

DMS, kde je ptifazena ke konkrétni auditni session a ulozena do databaze pro pozd¢jsi analyzu.

5.3 Co reSeni prinasi

Realizovany Remote Control umoziiuje provadét audit doporucovacich feedii Instagram Reels
a TikTok soub&zné na ctyfech zafizenich z jediné pracovni stanice, pfi¢emz kazdé zatfizeni
muze vystupovat pod jinym syntetickym profilem a mize byt pfifazeno do testovaci nebo
kontrolni skupiny. Architektonické rozdéleni na spole¢nou kostru a platformové specifické
skripty umoznuje rozsifit systém o dal$i platformy (napi. YouTube Shorts) doplnénim
samostatného skriptu, aniZ by bylo nutné zasahovat do komunikacni vrstvy s DMS nebo do

logovaciho mechanismu.

32



5.4 Decision Maker Systém (DMS)

Cilem subsyst¢ému DMS je v redlném case rozhodovat o tom, jak ma synteticky uzivatel
zareagovat na konkrétni video zobrazené v doporucovacim feedu. Vstupem je multimedidlni
obsah videa spolu s metadaty, vystupem je strukturovana sekvence akci, ktera bude na zatizeni
vykondna. Kli¢ovym poZadavkem je vérohodnost a interpretovatelnost — rozhodnuti musi
vérné odrazet preference profilu definovaného auditorem a zaroven musi byt zpétné
auditovatelné, aby regulatofi 1 dal§i vyzkumnici mohli pfesné reprodukovat a verifikovat
kazdou jednotlivou vykonanou akci. Neprtihledny end-to-end neuronovy rozhodovaci model

by tuto verifikaci znemoznil, a ironicky by tak reprodukoval pravé black-box problém.

Sekundarnim pozadavkem je rychlost odezvy v jednotkdch sekund, coZz je horni hranice toho,
co je pti auditu unosné: pomalejsi odezva by zkreslovala chovani doporucovaciho algoritmu,

ktery explicitné pouziva délku zobrazeni videa jako jeden ze signali.

5.5 Realizace DMS

DMS je realizovan jako webova aplikace s backendem v Pythonu nad frameworkem FastAPI
a frontendem v Next.js. Backend tvoii jadro systému: zpfistupniuje vefejny API endpoint pro
vypocet doporucené uzivatelské interakce a interni endpointy pro autentizaci, spravu agentll
a spravu auditnich session. Vstupy jsou validovany prostfednictvim Pydantic modeld, které
zajist'uji typovou bezpecnost a automatickou generaci OpenAPI dokumentace. Autentizace je
implementovéana pres JWT tokeny: pfi prvnim spusténi je administrator vyzvan k vytvoifeni
silného hesla, které nasledné slouzi pro ptistup do systému. Pro kazdou auditni session systém
generuje unikatni video id, jenz slouzi jako autentizacni token volani prediktivniho API a po
ukonceni session je zneplatnén, ¢imz je zajisténo, ze k volani nemize pfistupovat neautorizova-

na strana.

Frontend v Next.js pfedstavuje administracni dashboard, ve kterém admin pted auditem provadi
celou jeho konfiguraci. Jadrem rozhrani je sprava agentii (CRUD operace) — admin vybere
cilovou platformu, definuje strukturovany uzivatelsky profil obsahujici preference (témata
zajmu, preferované emoce, jazyky, oblibené autory), zvoli vypocetni verzi prediktoru a ziskava

moznost exportovat nasbirana auditni data vztahujici se ke konkrétnimu agentovi.
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Druhym modulem je sprava auditnich session, kde admin vybira agenta, se kterym bude audit

proveden, a zaklada samotnou session.

Vlastni rozhodovani o uzivatelské interakci probiha ve ¢tyfech logickych fazich. V prvni fazi
systém ovéri validitu session tokenu a Pydantic schémat piichoziho pozadavku; nevalidni

pozadavky jsou zamitnuty bez dal$iho zpracovani.

Ve druhé fazi probiha zpracovani metadat videa: s pomoci knihovny yt-dlp je staZeno
samotné video, jsou klasifikovany jeho povrchové charakteristiky (popularita podle poctu
zobrazeni a interakci, autor, délka) a video je rozsegmentovano — misto analyzy celého obsahu
jsou analyzovany pouze vybrané Casti v zavislosti na délce. Tento pristup vychazi z poznatku,
ze uzivatelé se typicky rozhoduji v prvnich nékolika sekundach sledovéni, a proto neni ani
nutné, ani ¢asove efektivni analyzovat celé video; pro rizné délkové kategorie byly definovany

specifické strategie segmentace s diirazem na zacatek videa a pfechody mezi sekvencemi.

Ve tieti fazi probiha multimodalni analyza obsahu — z vybranych segmentii jsou pomoci
knihovny OpenCYV extrahovany kli¢ové snimky, na kterych specializované Al modely detekuji
téma, dominantni emoci, jazykovou stopu a technickou produk¢ni kvalitu, paralelné je z audio
stopy ptes ShazamAPI rozpoznavana hudba na pozadi. Vystupem této faze je strukturovany
vektor obsahujici vSechny relevantni vlastnosti videa v normalizované podobg. Diagram

segmentace znazoriiuje obrazek 6.
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Obrazek 6: Extrakce snimku

Ve ¢tvrté, rozhodovaci fazi vstupuje vektor do Decision Enginu, jehoZ detail tvoii jadro celého
subsystému. Decision Engine je hybridni rozhodovaci systém kombinujici vazené skérovani
a pravidlové rozhodovani nad jednotlivymi segmenty videa. Nejprve provadi deterministicky
vypocet relevance v podobé agregovaného skore v intervalu <0, 1> které vznikd vazenou
kombinaci faktorti jako emociondlni shoda profilu s detekovanou emoci videa, jazykova
kompatibilita, tematickd relevance, vizudlni dynamika, produk¢ni kvalita, uspéSnost detekce
hudby, signdly retence a bonifikace za vysoky engagement nebo pfitomnost obliben¢ho autora.
Viéhy jednotlivych faktort se lisi podle toho, zda je vyhodnocovan prvni segment videa, nebo
nektery z nasledujicich — prvni segment ma vyssi citlivost na obsahové a emocni signaly, nebot’

praveé v ném se uzivatel typicky rozhoduje, zda video sledovat dal.

Na vypoctené skore je nasledné aplikovana pravidlova rozhodovaci vrstva, ktera hodnotu
skore mapuje do kategorii chovani: vysoky z4jem (vede k uloZeni nebo opétovnému piehrani),
pokracovani ve sledovani, sttedni zdjem (pasivni dokoukani bez dalsi interakce), preskoceni.
Tato vrstva zaroven zohlediiuje kontext segmentu v rdmci videa — penalizuje skore pii
postupujici divacké unavé v pozdéjsich segmentech a aplikuje specialni logiku pro posledni
segment, kde mtize dojit k dokonceni sledovani nebo ke zvySené interakci typu komentar ¢i
sdileni. Nad timto deterministickym zakladem lezi vrstva, kterd u vybranych stavii zavadi
pravdépodobnostni rozhodovani pro akce typu uloZeni nebo opétovné piehrani. Tim je
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dosazeno pfirozené variability vystupu i mezi vicendsobnymi auditnimi session se stejnym
profilem nad stejnym videem, aniz by byla naruSena konzistence relevanéniho skére. Cely
rozhodujici proces je pro zjednoduSeni znazornén obrazkem 7. Pied odeslanim zpét na Remote
Control je vysledna sekvence akci jeste validovana, deduplikovana a kontextové upravena.
Validace ovétuje, ze akce odpovidaji schopnostem cilové platformy, deduplikace odstranuje
vicendsobné vyskyty stejné akce v ramci jedné odpovédi a kontextova uprava zarovnava délku
piipadného pokracovani ve sledovani ke zbyvajicimu ¢asu videa, aby agent nepokracoval déle,

nez video vubec trva.

Soubézné s odpovédi pro RC zapisuje DMS plnou stopu rozhodovani (vstupni vektor,
vypoctené skore, proslou vétev pravidlové vrstvy, vysledné akce) do databaze. Tato stopa je
klicovd pro pozdé¢jsi analyzu ve Visualization Toolu a zdroveil zajiStuje zpctnou

auditovatelnost rozhodnuti, viz obrazek 8
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Obrazek 7: Schéma celého rozhodovaciho procesu
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N
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Obrazek 8: Schéma datového toku smérem do VT
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5.6 Co reSeni prinasi

Decisions Maker System poskytuje deterministicky a interpretovatelny rozhodovaci
mechanismus, ktery 1ze pro libovolny produkovany vystup zpétné rozlozit na konkrétni vstupni
signaly a konkrétni pravidla, jez k danému zavéru vedla. Tato vlastnost je v kontextu auditni
prace zasadni, nebot’ respektuje princip, ktery prace kritizuje u samotnych platforem: rozhodo-
vaci logika je transparentni a verifikovatelnd. Rozdéleni do tii vrstev (vstupni validace,
multimodalni analyza, Decision Engine) navic umoZiluje nezavisle rozSifovat ¢i nahrazovat
jednotlivé komponenty — napiiklad pfidat do analytické vrstvy novy Al model nebo upravit

vahy v Decision Enginu — bez nutnosti zasahovat do zbylych ¢asti systému.
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5.7 Visualization Tool (VT)

Visualization Tool tvoii zdvére¢nou vrstvu auditniho systému: na vstupu pfijima CSV export
auditnich zaznamt z Decisions Maker Systemu a na vystupu produkuje sadu vizualizaci
doplnénou souhrnnou tabulkou. Pfimymi piijemci vystupi jsou dvé odlisné skupiny —
vyzkumnici provadéjici hlubsi analyzu auditnich dat a regulatofi ¢i Sir§i vefejnost, ktefi
potiebuji rychlé a interpretovatelné shrnuti. Tato dvoji cilovd skupina pfimo formuje tfi
navrhové principy nastroje: konzistenci (jednotny vizudlni jazyk umoziujici porovnavat
vysledky napfi¢ tématy a session), uplnost pohledu (soucasné zobrazovani relativnich
1 absolutnich hodnot, nebot’ nevyvazené skupiny vedou pii samostatném zobrazeni procent
k systematické dezinterpretaci) a srozumitelnost (popisované osy, anotované hodnoty a typ

grafu odpovidajici otazce, na kterou dany graf odpovida).

5.8 Realizace VT

Nastroj je realizovan jako Jupyter notebook v jazyce Python, postaveny na knihovnach Pandas
(datova transformace), NumPy (numerické vypocty), Matplotlib (vykreslovaci jadro) a
Seaborn (vyssi stylovd vrstva nad Matplotlibem). Volba notebookového prostfedi byla
védoma: kazda vizualizace je obklopena markdown bunikou popisujici analytickou otazku, na
kterou graf odpovida, a interpretaci vystupu, takZe notebook je €itelny 1 bez znalosti zdrojového
kédu. Tento pristup zaroven usnadiiuje vyuziti nastroje nezavislymi vyzkumnymi tymy, které
mohou notebook spustit nad vlastnim auditnim datasetem bez nutnosti nasazovat dedikovanou

webovou aplikaci.

Notebook je ¢lenén do Sesti tematickych sekci odpovidajicich analytickym vrstvam auditu —
globalni prehled datasetu, analyza algoritmické bubliny, analyza uzivatelskych interakci,
presnost klasifikace, mezitematické srovnani a demografickd analyza —, pti¢emz kazda sekce
obsahuje sadu samostatnych bun¢k fesicich jednu konkrétni analytickou otazku. Celkem nastroj
produkuje ¢trnact grafii a souhrnnou tabulku ve formatu CSV, kterou lze ptimo zatadit do

auditni zpravy.

Vizuélni konzistence napfi¢ v§emi vystupy je zajiSténa centraln€ definovanou barevnou paletou
a globalnim nastavenim parametri knihovny Matplotlib v inicializa¢ni bufice notebooku.
Zmeéna stylu — barev, fontu, velikosti popisktl, formatu os — proto vyzaduje upravu na jediném

misté a nevyZaduje zasahy do jednotlivych vykreslovacich buné&k. Tento ptistup je dilezity pro
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vyuziti vystupli pfimo v prezentacich a auditnich zpravéch, kde by nekonzistentné stylované

grafy oslabovaly diveéryhodnost dokumentu.

Pro kazdou ze ¢tyt hlavnich analytickych uloh néstroje byl typ grafu zvolen podle povahy
zobrazovanych dat a podle otazky, na kterou ma graf odpovidat. Mapovani tloh na konkrétni
vizualiza¢ni metody vcetné struéného odivodnéni volby kazdé z nich zndzornuji obrazky 9 a

10

Kli¢ovym analytickym rozhodnutim bylo zavedeni vlastni metriky — Bubble Indexu —, ktera
v nastroji slouzi pro kvantifikaci efektu algoritmického zuzovani feedu. Standardni pfistup,
ktery sleduje podil videi potvrzujicich postoj uzivatele v celém feedu, trpi kombinaci dvou
efektl: tematické personalizace (algoritmus zuzuje feed na témata, jeZ uzivatele zajimaji)
a jednostranné zaujatosti (algoritmus v rdmci daného tématu preferuje konkrétni postoj).
Bubble Index tyto efekty oddéluje tak, ze podil videi potvrzujicich postoj uzivatele pocita
vyhradné ze skupiny videi se shodujicim se tématem. Hodnota indexu blizka 0,5 indikuje, ze
algoritmus v ramci tématu vystavuje uZivatele obéma strandm argumentu vyrovnan¢; hodnota
vyrazné se blizici 0 nebo 1 indikuje, Ze algoritmus uzavira uzivatele do jedné postojové bubliny.

Bubble Index vystup lze vidét na obrazku 11.
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Absolutni pocty podle kategorie

Nahodny obsah 39,031 (69.0%)
Recepty 11,683 (20.5%)
Topic + Opacny Stance [ 927 (1.6%)
Topic + Stance Match 5,057 (8.9%)
0 10000 20000 30000 40000

Pocet videi

Obrazek 9: Globalni distribuce videi z prvni studie KInITu
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Obrazek 10: Tzv. "Sliding window" algoritmus ukazujici vyvoj zobrazovanych videi v Case
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Obrazek 11: Bubble index grafy topic americké politiky a ploché zemé
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5.9 Co reSeni prinasi

Visualization Tool transformuje auditni data z DMS do interpretovatelné podoby pouzitelné jak
ve védecké analyze, tak v auditni zpravé urené regulatorovi. Notebookova forma umoznuje
cizim vyzkumnym tymm pustit nastroj nad vlastnimi daty bez nutnosti nasazovat infrastruk-
turu, centralni stylova vrstva zajist'uje, ze vystupy jdou bez dalsi upravy ptimo do prezentace,
a Bubble Index nabizi jednu z mala prakticky pouzitelnych metrik algoritmické bubliny, ktera
oddéluje tematickou a postojovou personalizaci a poskytuje tak interpretacné ostiejsi obraz,

nez jaky umoznuji standardni agregatni metriky.
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6 PILOTNIi AUDIT

Nastroj je ovéfen na readlném datasetu ziskaném z auditu Instagram Reels metodou sock-puppet,
ktery zahrnuje detekci rizikovych témat (gambling, zabava pro dospélé, cerny humor, obsah
s krimindlnim kontextem atd.) ve feedu nezletilych uzivatelti. Audit slouzi primarné pro test
celého systému. Casové a technické omezeni nam nedovoluji audit provést v plné mife. Pro
audit byly zvoleny 2 ucty, oba ve véku 14 let, kdy u jednoho z nich byl explicitné vyhledan
Skodlivy obsah. U druhého z nich byla pro klasifikaci topicti vybrana témata zdravého Zivotniho
stylu, mezi nimi byly naptiklad: ,;renewable energy, travel, healthy lifestyle“. Audit je

zjednoduSené popsan obrazkem ¢islo 12.

Uzivatel A @
experimentaini Instagram Reels —"

3 dny - 6 sessions ﬂn l B=

o——=0
Den 1 Den 2 Den 3
2n 1 rens ben Vysledky

Uzivatel B

kontrolni

Obrazek 12: Schéma testovaciho auditu
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Distribuce obsahu ve feedu: Topic Match vs. Nahodny obsah

User 1 — nevhodny obsah User 2 — neutralni obsah
Topic match Topic match
2(0.25%) 11 (1.45%)

Nahodny obsah Nahodny obsah
801 (99.8%) 748 (98.6%)

Obrazek 13: Globalni distribuce napfic sessions

Mezi filtrovanym vzorkem dat zatim nebyl na platformé Instagram reels nalezen zadny vzorec
promovani rizikového obsahu u uzivateld, kteti nevhodny obsah vyhledali explicitng. 2 videa
v ramci vyskytu byla prediktorem oznacena jako zavadéjici. Po zpétném prohlédnuti ale videa

netvoti zdvazny obsah. Viz obrazek 13.

e https://www.instagram.com/reel/DRyFmCoDSTg/ - prediktorem vyhodnoceno jako
»gambling* (Video ukazujici trik s minci ve stylu skotapek)
e https://www.instagram.com/reel/DTAxyrej-ov/ - prediktorem vyhodnoceno jako

»taboo_topics (Video s ditétem cca 1 rok starym, které je placano po tvafi)

Ackoliv Instagram vyhledani rizikového obsahu umoziuje, upozoriiuje pifi tom na vyhledani
takového obsahu pfimo v rozhrani aplikace, at’ uz cenzurou piispévkill, nebo upozornénim
v podob¢é pop-up okna. Nezletilym uzivatelim se vSak obsah ukéaze velice filtrovany, nebo
74dny. Radi se sem obsah primarné se sexualnim kontextem, rasistickym podtextem nebo tzv.

»gore“ videa a dalsi.
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6.1 Limity

Vyvinuty systém pfinaSi funkéni zaklad pro automatizované algoritmické audity, jeho

aplikovatelnost je vSak omezena v né¢kolika ohledech.

Agent je zavisly na stabilnim pfistupu k rootnutému Android zafizeni a na konkrétni struktufe
uZzivatelského rozhrani aplikace Instagram — jakdkoli zména rozloZeni prvkl na obrazovce
milZze vyzadovat aktualizaci scriptu. V ramci auditu napiiklad zpisobovalo komplikace pop-up
okno, které upozoriiovalo na pfiili§ dlouhou aktivitu na Instagramu. Tato okna jsou ale pro

nezletilé fixn€ vymezena a v novéjsich verzich jiz nejde vypnout jejich vyskyt.

Prediktivni systém dosahuje primérné doby odezvy 5-30 sekund, coz pro auditni ucely
postacuje, nicméné pii analyze velmi kratkych videi nebo pii vypadku externich sluzeb

(Shazam API) mtze byt ptesnost predikce snizena.

Vizualiza¢ni nastroj predpoklada spravnou klasifikaci tématu a postoje ve vstupnich datech —
chyby v pfedrazené klasifikaci se pfimo promitaji do vysledkt auditu, aniz by je nastroj sdm
zachytil. Zarovei s kazdou auditni otazkou je tfeba ptimého zasahu do vizualiza¢nich skriptd,

nebot’ neni mozné pokryt kompletni spektrum toho, co je mozné auditovat.

Cely systém byl ovéfen na omezeném vzorku Ucta a platforem, takze zobecnéni vysledkii na
Sirsi populaci uzivateld nebo jiné platformy vyzaduje dalsi validaci. V neposledni fadé sock-
puppet metodologie zpravidla poruSuje podminky pouZiti auditovanych platforem, coz miize

v budoucnu vést k technickym protiopatfenim ze strany provozovateltl.
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7 ZAVER

Tato prace si kladla za cil navrhnout systém pro automatizované algoritmické audity, ktery
pfekondva metodologické nedostatky identifikované v prvni viné DSA auditi — zejména
absenci standardizace a nesrovnatelnost vysledki mezi platformami. Navrzeny ttislozkovy
systém — Remote Control, Decisions Maker System a vizualiza¢ni systém — cil napliuje: umoz-
fluje opakovatelné a strukturované audity bez nutnosti pfistupu k internim datim platforem.
Systém tak pfedstavuje prakticky nastroj vyuzitelny jak vyzkumnou komunitou, tak regulatory
usilujicimi o nezavislé ovéfeni chovani doporucovacich algoritmi. Dal§im pfirozenym krokem
by bylo rozsifeni systému o podporu dalSich platforem, implementaci statistického testovani
hypotéz ve vizualizaénim modulu a dlouhodobé testovani odolnosti agenta vii¢i zménam

uzivatelského rozhrani.

7.1 Vyznam prace a dal$i moZna pokracovani vyzkumu:

Tato prace otevira moznosti dalSiho vyzkumu a pokroku, a to hned v n¢kolika smérech. Na

préaci mohou navézat dalsi prace v oblasti:

e IT — tvorba obdobnych systémt pro dalsi socidlni sit¢,

e sociologie, politologie, psychologie — néstroj ddvd moznost védcim z téchto obori
relativné presné mefit chovani algoritmt na jejich vlastnich experimentech a z jejich
chovani potom vyvozovat disledky pro chovani jednotlivci a skupin.

e pravo — prace dava zakladni ndstroj pro stanoveni a kontrolu veli¢in a stanoveni
ptipustnych hodnot (napf.: min. pomér nabizenych ptispévka, které nejsou v souladu
s nazorem uzivatele), které mohou regula¢ni organy stanovit pro poskytovatele

socidlnich siti a zaroven kontrolovat jejich dodrzovani.
Zde jsou odkazy na GitHub ke zdrojovym kodim celého systému:

e https://github.com/MartinPytlik/Instagram_reels _agent

e https://eithub.com/erikmacak/user-interaction-predictor

e https://github.com/Tvarohaacek/Jupyter3
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